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why am i so

why am | so tired

why am | 50 ugly

why am | s0 gassy
why am | s0 thirsty
why am | 50 angry
why am | so itchy

why am | s0 sad

why am | s0 hungry
why am | 0 emotional
why am | 5o bloated

how to

how to make slime

how to tie a tie

how to buy bitcoin

how to lose weight

how to draw

haow to buy ripple

how to Kiss

how 1o make pancakes
how to mine bitcoin

how 1o train your dragon

A internet e o comportamento online

como poseo ser|

COme pUsse ser amige de alguem
como posso ser feliz

como posso ser inteligente

COmo posso Ser uma pessaoa melhor
como posso ser salvo

COMO POSS0 Ser rico

como posso ser feliz sozinho

coma posso ser um hacker

como poaso ser popular no facebook
comao passo ser cantora

COMmOo € Que SE

como é que se beija

como é que se diz eu te amo

como & que se beija de lingua

como & gue se engravida

como € que se beija na boca

como & Que 52 esCreve

como & gque se beija pela primeira vez
como & gque se faz um facebook

como & que se faz um relatério

como & que se faz panquecas

paurgquol j& suis

pourguoi je suis moche

pourquoi je suis triste

pourgueol je suis toujours fatigué
pourquoi je suis célibataire
pourgquol je suis toujours célibataire
pourquoi je suis devenu rebelle pdf
paurqual j& suis seule

pourquoi j& suis toujours fatiguée
pourquoi je suis jalouse

pourgquoi je suis triste sans raison

comment faire

comment faire du slime

comment faire un cv

comment faire des crepes
comment faire une dissertation
comment faire une capture d'écran
comment faire une bibliegraphie
comment faire un gateau

comment faire du caramel
comment faire de la glue

comment faire du pain



Perceber o comportamento humano

e 5O vai ler isso aqui por ultimo

VOCE VAI LER ISSO
AQUI PRIMEIRO

depois vai ler isso aqui

e depois isso aqui
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® Higgs ® gripe . -
99 . grip . + Adicionar comparagéo
Termo de pesquisa Termo de pesquisa
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1 Castelo Branco |
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@ Higgs s ® gripe @ Coronavirus @ Covid +
Termo de pesquisa : Termo de pesquisa Termo de pesquisa Termo de pesquisa
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Manabe Hasselmanr)

“for the physical modelling “for the discovery of the
of Earth’s climate, quantifying interplay of disorder and
variability and reliably fluctuations in physical
predicting global warming” systems from atomic
to planetary scales”

THE ROYAL SWEDISH ACADEMY OF SCIENCED

A fisica social
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What if a picture knew it was
making you feel calmer, more T
mindful...just happier? Py ¢ Ciner (")
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sensors,
apps &
museums
to enable
wellbeing
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Tracking Depression onset with state-space modeling
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hitpsy fwww.nature.com/farticdes/s41598-017-12961-9
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DALL:-E mini by craiyon.com DALL-E mini by craiyon.com

Al model generating images from any prompt! Al model generating images from any prompt!

sunset by Picasso Run cell phone by van gogh Run

https://huggingface.co/spaces/dalle-mini/dalle-mini
https://www.craiyon.com/


https://huggingface.co/spaces/dalle-mini/dalle-mini
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DALL-E mini by craiyon.com

Al model generating images from any prompt!

https://huggingface.co/spaces/dalle-mini/dalle-mini
https://www.craiyon.com/
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DALL-E mini by craiyon.com o _
Al model generating images from any prompt! DALL'E mini by CraIyOn.COm

Al model generating images from any prompt!

https://huggingface.co/spaces/dalle-mini/dalle-mini
https://www.craiyon.com/


https://huggingface.co/spaces/dalle-mini/dalle-mini
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DALL-E mini by craiyon.com DALL-E mini by craiyon.com

Al model generating images from any prompt! Almodel generating images from any prompt!

doctor Run

¥ Bias and Limitations

While the capabilities of image generation models are impressive, they may also reinforce or exacerbate societal biases. While the extent
and nature of the biases of the DALL-E mini model have yet to be fully documented, given the fact that the model was trained on unfiltered
data from the Internet, it may generate images that contain stereotypes against minority groups. Work to analyze the nature and extent of
these limitations is ongoing, and will be documented in more detail in the DALL-E mini model card.
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* O comportamento humano € um problema complexo

* Temos cada vez mais dados para perceber essa
complexidade

* Os dados nao sao neutros, eles refletem os nossos
enviesamentos

* Temos de saber lidar com esses enviesamentos




Exemplo 1 — Informag¢ao no Twitter

COMO E QUE A INFORMACAO SE ESPALHA NUMA
REDE SOCIAL?
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Image credit: all-free-download.com
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NuUmero de pessoas

Numero de amigos

(a) Random network
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Numero de pessoas
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Numero de amigos

(b) Scale-free network
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Bell Curve Power Law Distribution

Number of nodes with k links
Number of nodes with k links

Number of links (k)

(a) Random network

(b) Scale-free network
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* As diferencas na taxa de crescimento sao 10% (linha
vermelha) e 20% (linha amarela)

* As diferencas de tamanho final sao 171% e 639%
respetivamente
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Paradoxo da amizade: Em média 0s nossos amigos tém
mais amigos que nos
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* Em média 0s nossos amigos sao mais:
Populares
* Ricos
Bonitos

Feld. Scott L. "Why your friends have more friends than you do." Amencan Jourmal of Sociology 96.6 (1991} 14641477
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A informacao (real e falsa, cientifica ou ndo, etc.)
espalha-se nas redes sociais de uma forma analoga a
reproducao bioldgica.

R -3
- Rh2 Ak 2hs

Image credit: https://ccult.org/a-desinformacao-sobre-a-covid-19-meios-de-comunicacao-e-a-
taxa-de-adesao-ao-isolamento-social/
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* Cascata de Tweets: Todas as copias de um tweet inicial

* Fitness: Taxa de cépia de um tweet
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Cumulative number of tweets
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O tempo no Twitter passa de um modo diferente
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O modelo mais simples para o crescimento de uma cascata
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* Um modelo simples descreve bem a difusao de
informacao no Twitter;

* N3o é necessario incluir informacao sobre a rede;

* Embora o tamanho das cascatas siga uma distribuicao
powerlaw, o fitness nao.
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PODEMOS SABER QUANTOS CASOS DE GRIPE EXISTEM NA
POPULACAO ANTES DE FAZERMOS TESTES MOLECULARES?



Google flu trends
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® Flu + Comparar

Termo de pesquisa

Estados Unidos 01/07/09 - 01/07/13 ~ Todas as categorias + Pesquisa Web do Google

|4
el
W
A

Interesse ao longo do tempo

Mota

20117201 27/01/2013

12/09/2010

05/07,/2009

(f-q
Doctor |\

Google



Physics & Google flu trends

Complexity

Interesse ao longo do tempo ¥+ <> <
E
P L, e —
05/07,/2009 12/09/2010 2011172011 27/01/2013
10 Google Flu Lagged CDC
Google Flu + (DC  ——— (DC
& Google estimates more
_ than double CDC estimates
= 67
=S
4 —
2 p—
0

07/01/09 07/01/10 07/01/11 07/01/12 07/01/13



Social

Physics & Diferentes padroes no Google trends

Complexity

-H1N1

Vaccine

-Flu vaccine

-Flu contagious

-Flu shot

-Flu safety

-Flu how long
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-Hand sanitizer

-Flu medicine

-Flu treatment

[Flu test

Flu symptoms
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Flu precautions
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-Flu prevention
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-Runny nose

-Sore throat
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Modelo
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* Podemos distinguir diferentes padrdes nas buscas no Google

* No caso da gripe (e Covid) algumas buscas parecem
associadas a doenca e outras aos meios de comunicacao

* Podemos usar esta informacao para melhorar os modelos de
antecipacao dos casos de doenca (o chamado nowcasting)
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https://socialcomplexity.eu/
spac@lip.pt

Thanks to all of the SPAC group
LIP!!

< lperfeito@lip.pt

< joanagsa@lip.pt

. @SpaclLab @Dr_Lil @mjoanasa


https://socialcomplexity.eu/
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